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Ubersicht Vorgehen bei statistischen Hypothesentests V

University of Vechta

+ Abhéngige, unabhangige und
Kontrollvariablen in SPSS im
Variablenfenster labeln

* Neue Variablen in SPSS
erstellen

Wie sieht die zu
untersuchende Stichprobe
aus?

Univariate Statistiken zu

X. Y und den KV Fokus in diesem Foliensatz

<

2.
Datenaufbereitung

1. Hypothesen

und
Variablenauswahl

4

Zusammenhang formulieren: Wie
hangen X und Y zusammen? Oder
Wie unterscheidet sich Y hinsichtlich
X?

Welche anderen Variablen
(=Kontrollvariablen KV) haben einen
Einfluss auf den Zusammenhang?

Skalenniveau von Y, X und KV
bestimmen

43
3. Daten-

4.

Zusammenhangs- 5. Signifikanz-

beschreibung analyse

Tests

~ =

1. Skalenniveau-Kombination von X und Y feststellen
+ X nominal und Y nominal
* X nominal und Y metrisch
* X metrisch und Y metrisch

2. Bivariate Zusammenhangsanalyse (X=2Y)

* 4a. Visuelle Inspektion:
Ist ein Zusammenhang/Unterschied optisch zu sehen?

* 4b. Zusammenhangsstéarke ermitteln:
Wie stark ist der Zusammenhang/Unterschied?

* 4c. Signifikanztest: Ist der Zusammenhang/Unterschied statistisch signifikant?

* 4d: Multivariate Zusammenhangsanalyse mit Kontrollvariablen:
Bleibt/Wird der Zusammenhang/Unterschied signifikant, wenn wir die relevanten
Kontrollvariablen in der Zusammenhangsmessung bericksichtigen?
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Hypothesen-Tests in SPSS durchfihren und V
Interpretieren -8

Vor dem Hypothesentest:

Skalenniveau-Kombination von X und Y feststellen
X nominal und Y nominal
X nominal und Y metrisch
X metrisch und Y metrisch

Gofls. Falle selektieren

* Wenn nicht alle Personen relevant sind
» z. B. beim Vergleich ausgewahlter Personen, die Geld gewinnen kénnen, gegen ihre Gruppenmitglieder
* Oder: nur 2 Treatmentgruppen sollen miteinander verglichen werden

» Oder: Nur Frauen sollen ausgewahlt werden

WS 19/20 Bernd Josef Leisen (M. A.)
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Skalenniveau-Kombination von X und Y feststellen V
Hypothesen-Tests in SPSS durchfiihren und interpretieren R T

1. Hypothesen 4,

2 3. Daten-
und Zusammenhangs-
Variablenauswahl analyse

. 5. Signifikanz-
Datenaufbereitung beschreibung

Tests

1. Hypothesen bilden und Variablenauswabhl ll

» Auf Basis von Vorwissen Vermutung tUber den Zusammenhang zwischen zwei oder mehreren Variablen aufstellen (=Hypothese)
« Die hierfur notwendigen Variablen aus lhrem Datensatz auswé&hlen oder aus vorhandenen Variablen neu erstellen.

» Festlegung abhangiger- und unabhéangiger Variablen: Welche Variable Y wird durch welche Variable(n) Xj beeinflusst? (flr gerichtete
Zusammenhangshypothesen)

» Festlegung von Kontrollvariablen: Welche Variablen konnten noch einen Einfluss auf Y oder Xj haben?

« Bestimmung des Skalenniveaus: nominal, ordinal oder metrisch (Intervall- oder Verhaltnisskala)
« Grund: Auswertungsverfahren unterscheiden sich nach Skalenniveaus der Variablen

Kategorial Kategorial Metrisch

{Nominalskala) (Ordinalskala) (Intervall- und Verhiltnisskala)
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1. Hypothesen
und
Variablenauswahl

4,
Zusammenhangs-
analyse

2.
Datenaufbereitung

3. Daten-

5. Signifikanz-
beschreibung

Tests

S
Skalenniveau-Kombination von X und Y feststellen

—> 1. Welches Skalenniveau haben X und Y?
Nominal-skaliert: Daten konnen in keinerlei natiirliche Reihenfolge
gebracht werden

Kategorial Kategorial Metrisch Bsp.: Geschlecht, Kontonummer, Treatments

(Nominalskala) (Ordinalskala) (Intervall- und Verhaltnisskala)

Auswahl
relevanter

Variablen

Zuordnung
Skalenniveau

Ordinal-skaliert: konnen in natirliche Reihenfolge gebracht werden,
aber Abstande zwischen den einzelnen Werten sind nicht
quantifizierbar

Bsp.: Schulnoten, Priiferenzrangfolgen, vollverbalisierte Likertskalen
Y uominal/ordinal Y nominalordinal Y metrisch Y metiisch -
Xinominal/ordinal X_imetrisch Xjnominal XJ&E@% . . . . L
= === — oy Metrisches Skalenniveau: natiirliche Reihenfolge und quantifizierbare
’ Kreuztabelle ‘ Streudiagramme, Mittelwertvergleich Streudiagramm Abstinde
Boxplots nach G . . ..
a. B - i —— _tachOmppen || | Bsp.: Dauer in min, Geldbetrége, Alkoholwert,...
® RN I o
SE g ¥ E e I i
P {4 8 e~ R "
fesst 1 1 L e i L
Chfi — - th — Mmelwe;?fem reasons kenelions- | 2. Welche Skalenniveau-Kombination haben X und Y?
e ' : koeffizient (1 - . ) . .
b. b;‘ ?ﬂ“ﬁ;ﬂ%&ﬂ:ﬁ{: Bei Kombination ordinal-metrisch: Spearmans Spearmanns Rank Kr|t|SCher ArbeltSSCh ritt: Y undX einem der 4 Kasten Zuordnen
. RankKorrelati elati . . .. . . . .
= T _ Smme Nur wenn die Skalenniveaus missen richtig bestimmt werden, kénnen
. Chi> Unabhangigheitstest | parametrich | Nicht parametrisch j pammetsch| NN keh die richtigen Auswertungsverfahren aus der Liste abgelesen werden
Fisher-Exakt-Test (2x2 s 25?“ - tTest Teas:n- ftney-U- Lo tTest t-test ' Beispi /
C. ! Tabellen mit kleiner Stichprobe) | :;:h::lsz pemr gl L i ' Eearslor? Spearmanns | eispiel. v
H . . ' einfaktone . s 1+ Korrelations- 1 . . i R
(nicht parametrisch) | stichproben | Varianzanalyse st | X = Treatment (0 = kein Feedback, 1 = Feedback) = nominal nominal/ordinal
s i & L Y = Verdnderung Alkoholwerte (-2,0 bis +2.5) = metrisch Xj nominal/ordinal

1
d. Logistische Regression ' Lineare Regression
1



http://www.uni-vechta.de/dienstleistungsmanagement/home/

Beispiel - Vorbereitung: nur bestimmte Falle auswahlen V

Universitat Vechta

University of Vechta

Beispiel Datensatz Follow-Up-Survey

Wir haben 4 Treatmentgruppen - Auspragungen der Variable ,Treatment® im Datensatz

0 = kein Feedback, 1 = Individualfeedback, 2 = Gruppenfeedback, 3 = Gesamtfeedback
Wir wollen aber nur 2 Treatmentgruppen miteinander vergleichen!

Personen, die Feedback zum Alkoholkonsum in allen Gruppen auf der Party (T2) erhalten

- Variable im Datensatz ,Treatment® = 2

P die kein Feedback erhalten hab Bedingung festlegen:
ersonen, di€ kein Feedback erhaften haben Ausgewdhlt werden nur Personenen, bei denen
- Variable im Datensatz ,Treatment” = die Variable Treatment =0 oder =2 ist
EER el i . . |
Analysieren  Grafik  Extras eiterungen  Fenster  Hilfe
m=E [ O % i O @ * In den Synthax einfiigen und ausfiihren
3lle auswahlen |2 4 @ Flle auswahlen: Falls — @
s  Alle Personen aus Treatment 1 und 0
Auswahlen

& Gruppen_ID © Alle F2lla & Gruppen_ID Treatment=0 | Treatment= .

& Personen_ID % Falls Bedingung zutrift § Personen_ID - ) Werden dann geStrIChen

& foraten Trostment=0 | Treatment=2 G gscode T _

i o ven Alle

& Teilnahme Kurz.. e %Eewlntanme Kurz. [Z] Arithmetisch ' USE ALL.

&5 Treatment & e

& funser o || | © aenzet caerranpereen e . E] E]E] Umvendung COMPUTE filter_§=(Treatment=0 | Treatment=2).

§U° _ _ g‘”fga“"”“'" L)) e mruelle U] VARIABLE LABELS filter_$ Treatment=0 | Treatment=2 (FILTER).

@ GT’QT””'”W“” 7 el [I][:] VALUE LABELS filter_$ 0 ‘Not Selected’ 1 'Selected"

§ ::jl: § :j'; E] [Z] Funktionen und Sondervariablen: FORMATS ﬁlter_$ |:f1 U}_

& 20 Ausgabe gus FILTER BY filter 3.

§ ::i @ Micht ausgewahite Falle filtern & ::gg EKECUTEJ

& V26 @ Ausgewdhlte Falle in neues Dataset kopieren f v_24

& v 28 & 28

ﬁ V_zg = © Nicht ausgewahlte Falle 1dschen jﬁ::ig

Aktueller Status: Falle nicht filtern f v_32

& v =]
[ ok ][ emugen |(zumcksezen|( Aovrecnen [ Hire | [ weiter ][ aobrechen|[ ire | -6 -
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Hypothesen-Tests in SPSS durchfuhren V
und interpretieren nversicat Vchi

iversity of Vechta

Es folgen drei Beispiele fur die Durchfihrung von
Hypothesentests in SPSS

Y nominal/ordinal Personen, die Feedback zum Alkoholkonsum in allen Gruppen auf

der Party (T2) erhalten, fordern héufiger Informationen zur

X nominal/ordinal Alkoholprévention im Follow-Up-Survey an.

Individuen, die ein Live-Gruppen-Feedback(T1 oder T2 oder T3)
erhalten, verzeichnen einen signifikant geringeren Anstieg des

Xj nominal Atemalkoholwerts von Messungl zu Messung2 als Individuen, die
kein Feedback (TO, treat = 0) erhalten.

Y metrisch

Je mehr Zeit, Personen aufierhalb ihrer Peergruppe verbringen,
desto geringer ist Ihr Anstieg des Atemalkoholwerts von Messung1

X metrisch zu Messung?2 als Individuen, die kein Feedback (TO, treat = 0)
erhalten.

Y metrisch

WS 19/20 Bernd Josef Leisen (M. A.) -7 -
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Beispiel — Hypothese: X nominal = Y metrisch
Hypothesen-Tests in SPSS durchfiihren und interpretieren

mersitﬁt Vechta

University of Vechta

H1: Individuen, die ein Live-Gruppen-
Feedback(T1 oder T2 oder T3) erhalten,
verzeichnen einen signifikant geringeren
Anstieg des Atemalkoholwerts von Messungl
zu Messung?2 als Individuen, die kein Feedback
(TO, treat = 0) erhalten.

Abhangige Variable Y = Anstieg des
Atemalkoholwerts (diffBAC) = metrisches
Skalenniveau

Unabhéangige X = Live-Gruppen-
Feedback(/Ex-Post-Bonus/Ex-Ante-Bonus) -
nominal

Auswahl
relevanter

Variablen

Zuordnung
Skalenniveau

Kategorial X

(Nominalskala)

Kategorial
(Ordinalskala)

Metrisch Y

(Intervall- und Verhiltnisskala)

7

7

Y nominal/ordinal Y nominal/ordinal Y metrisch Y metrisch
| nominal/ordinal X metrisch | nominal ] metrisch
Xj X X Xj
’ Kreuztabelle Svtreu’diag‘rau‘.tme, Mittelwertvergleich Streudiagramm
i Boxplots nach Gruppen nach Gruppen
A.z e - -
@ wid | maid | osm F
(86 Fage W T ‘ .
Pyt 4 [ L 1 X _ =
frsr L L [ ———
& & —
) - . . . . . earsons Korrelations-
Chiz. Cramers V Bel metrisch uommal:IMLttelwertmffereuz, I Koeffizi ;
b bei zwei ordnialen Variablen: Bei Kombinati dinal isch: S oeflizient (1)
. ikt : e1 Kombination ordinal-metrisch: Spearmans
Spermanns rank correlation . P §P§.@§H5l Rank
TR RankKorrelation Correlation
‘ < = = =/ —
| Chi>-Unabhingigkeitstest | | parametrisch | Nicht parametrisch . : Parametrisch | Nicht X
i -~ i trisch |
L "2 Stich- t-Test Mann-Whitney-U- e
c . Fisher-Exakt-Test (2x2 ! proben Test ¥ o tTest t-test
. | Tabellen mit kleiner Stichprob b A | Pearsons Spearmanns |
P tm e . probe) | & Mehrals2 | cinfaktorielle | Kruskal-Wallis-Test . . gorrelations- er?)h !
| (nicht parametrisch) « Stichproben | Varianzanalyse ¢ koeffizient [
it {r JLl JL
d. Logistische Regression

| Lineare Regression |
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Beispiel Hypothesentest: X nominal - Y metrisch V
4a visuelle Inspektion und 4b Starke des Zusammenhangs e o

1. Hypothesen 4. o
yFL)md 2. 3. Daten- AT T 5. Signifikanz-
. Datenaufbereitung beschreibung Tests
Variablenauswahl analyse
‘ Y sominaliordinal Y wmetsisch Technische Umsetzung: Mittelwertwertvergleich in SPSS
d. X_] metrisch X_] nominal isformieren  Analysieren  Grafik Extras  Erweiterungen  Fenster  Hilfe
' é Berichte » B
@ { } { } Ej Deskriptive Statistiken » ]
|‘ 1 Bayessche Statistik » Jeschriftung Werte | Fe
Streudiagramme, Mittelwertvergleich :ume- Sl » Ohne Ohne
Boxplots nach Gruppen nach Gruppen Nume_ RGO VO i Y| witeiwerte...
s Allgemeines lineares Modell » t-Test bei einer Stichprobe...
| : : :z:: Vera!-lgemeinene liledte Mocols 5 |3 t-Test bei unabhangigen Stichproben...
; Numel Eem"s';me Motle : Zusammenfassung fir T-Test bei unabhangigen Stichproben
E Numef B:::e:s?:n S t-Test bei verbundenen Stichproben...
b Numei e 4 Einfaktorielle Varianzanalyse...
L ]
@ Mittelwert ﬂ
Bei metrisch nominal: Mittelwertdifferenz, ‘ Ashangige Variasien: W
Bei Kombination ordinal-metrisch: Spearmans § :::E::gg:::zj: = E ¢ Veranderung_Alkohol... su|
RankKorrelation % drinkingoverts_g... Sootetrap
dinkingoverts_aiv... - Schicht 1 von 1
e_""-—-/'b &5 dinkingoverts_giv...
A parametrisch | Nicht parametrisch . & ankingoverts_gi. | [ | | zurses [ weiter |
: K A T &b weitereriveg Schicht 1 von 1
c I 2 Stth' t Test Mann Whltnev U ’ & post_gBAC_own
™ : proben Test : & post_gBAC_peers & Feedback erhalten (...
h - - v —— - Y f post_gBAC_all -»
‘ Mehrals 2 mnf_akmugllc ~ ,,kal—\'-‘alhs—il:e&t—: In den Synthax einfiigen, & V76 |
 Stichproben | Varianzanalyse : Code und ausfiihren ok | Emmgen |(zumcrsemen | Aowrecnen | rire |
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Beispiel Hypothesentest: X nominal - Y metrisch V
4a visuelle Inspektion und 4b Starke des Zusammenhangs e

49
a0
&1
52
53
A4
55
i
57

4. bivariate Zusammenhangsanalyse
4a. Ist ein Zusammenhang/Unterschied optisch zu erkennen?
4b. Wie stark ist der Unterschied/Zusammenhang in der Stichprobe?

In den Synthax einfiigen, Bericht

¢ Code und ausfiihren Veranderung_Alkoholwert

l Feedback erhalten {mit Std -

L | oder ohne Bonus) Mittelwert R Abweichung

) —>

kkein Feedback erhalten 22645 83 43881

LIIMEANS TABLES=Veranderung_Alkoholwert BY Feedback mit_und_ohne_Bonus ) .

A /CELLS=MEAN COUNT STDDEV. Feedback erhalten (mit @ 351 42467
oder ohne Bonus)
Insgesamt 2143 434 A2694

Durchschnittlicher Alkoholanstieg aller Partygaste 0.214 Promille

Mittelwertdifferenz: Ein kleiner und schwacher Unterschied zwischen Personen mit und ohne
Feedback in Hohe von 0.0151 Promille ist zu sehen

WS 19/20 Bernd Josef Leisen (M. A.) -10 -
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Beispiel Hypothesentest: X nominal = Y metrisch
4c. Signifikanz des Zusammenhangs: Mann-Whitney-U-Test

Universitat Vechta
University of Vechta

* 4c. Ist der Unterschied statistisch signifikant?

Y nominal/ordinal

Y metrisch

lf_:_’j Nicht parametrische Tests: mindestens zwei unabhangige Stichproben

‘ransfi Analysi Grafik  Extras  Ausfihren Toolg  Erweiterungen  Fenster  Hilfe
7 - € - - Berichte v == 2 Feloe Enstelungen
X_] metrisch Xj nominal @ % @ @ .
- Deskriptive Statistiken [ = 4 i @ Vordefinierte Rollen verwenden
o @ Benutzerdefinierte Feldzuweisungen verwenden
Bayessche Statistik »
{ } { } Tapellen 3 Felder. Testvariable:
. 1 . ; : Sortieren: |Ki e 5
St1eud13g1 amine, Mlttelweltverglelch Mittelwerte vergleichen » e e E—! ¢ Veranderung_Alkoholwe
Boxp]otg nach Gruppen nach GTUPPGII Allgemeines lineares Modell » %Eﬁemewer || B . .
eue Verallgemeinerte lineare Modelle » &b timelastdrink abhanglge Variable:
DATASET ACT|  Gemischte Modelle : % — Veranderung
) COMPUTE Ver. Korrelation L & peergrouptimeinperc
! | e EXECUTE. Rearession 3 & nonpeergrouptime AIkOhOI IEVEI
T e ) N & dinkingoverts_receivedbypeers
— Loglinear & dinkingoverts_receivadbyotner &
- Neuronale Netze » ¢ dinkingoverts_received_complete
@ . &b drinkingoverts_gender .. . .
Bei metrisch nominal: Mittelwertdiff CONPUTE Fos|  pmensons : & aningoets etopsrs Unabhdngige Variable:
e1 metrisch nominal: Mittelwertdifterenz, Dimensionsreduktion g &b dinkingoverts_givetoothers .
EXECUTE. Skala r f dinkingaverts_give_complete LIVE-GrUp en'FeedbaCk
Be1 Kombination ordinal-metrisch: Spearmans |7 Nichtparamersche Tests | 2 toe sscrerone. ?;"::if:gfgim L, G
Ralﬂd{on‘elation Vorhersage » A\ Unabhingige Stichproben... g pzz:,ggigfz:ers |% Feedback erhalten (mit ... ‘
i) Uberleben % A Verbundene Stichproben... %S'Tﬁ_g B -
- | ﬁéré;ﬁe-t}l-sf:h -N-'I.C - ht parametri ‘-sc'h' R elwerte lehrfachantworten ' Klassische Dialogfelder » -m
. 2] Analyse fehlender Werte...
! 2 Stich- t-Test Mann-Whitney-U- : MEANS TABLE|  pyptipte Imputation b Jck_mit_und_ohne_Bonus (> ustinfen) [ Einfigen ] zficksetzan ] [ Abbrec
. proben Test ! —
. Mehrals 2 g_nf.a_kmr_;cug TSKal-wallis- : In den Synthax einfiigen,
« Stichproben | Varianzanalyse ' - Code und ausfiihren
""""""""""""""""""" 3l longp ests: Independent Samples
31 NPTE
32 /INDEPEMNDENT TEST (Veranderung_Alkohalwert) GROUP (Feedback_mit_und_ohne_Bonus)
15 MISSING SCOPE= USERMISSING=
54 ICRITERIA ALPHA=0.05 CILEVEL=95.
WS 19/20 Bernd Josef Leisen (M. A.) -11 -
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Beispiel Hypothesentest: X nominal - Y metrisch V
4c. Signifikanztest. Mann-Whitney-U-Test A

4c. Ist der Unterschied statistisch signifikant?  Interpretation: p-Wert = 0.819

T — Unter der Annahme der Nullhypothese (=Es gibt keinen
a. o B Unterschied im Alkohollevelanstieg zwischen Personen mit
/G\ A metrisch X noniaal und ohne Feedback) ist die Wahrscheinlichkeit eine
A\~ <z <z Mittelwertdifferenz von 0,0151 zu finden 81,9%. = Das ist
Streudiagramme, Mittelwertvergleich liber 10% (p>0.1), d. h. Nullhypothese muss beibehalten
Boxplots nach Gruppen nach Gruppen
werden
g [ B Signifikanzniveaus:
S p <= 0.1 - statistisch schwach signifikant *

p <= 0.05 - statistisch signifikant **
p <= 0.01 - statistisch stark signifikant ***

Bei metrisch nominal: Mittelwertdifferenz,

Bei Kombination ordinal-metrisch: Spearmans

Mehrals 2 | emnfaktorielle
Stichproben | Varianzanalyse

Uber die Kategorien von
Feedback erhalten (mit oder
ohne Bonus) identisch.

Asymptotische Signifikanzen werden angezeigt. Das Signifikanzniveau ist ,050.

RankK orrelation Nicht parametrische Tests
. ﬁér'ahiét}l'sf:ﬁ TR e e e B ! Hypothesentestiibersicht
; 2 Stich- t-Test Mann-Whitney-U- Mullhypothese Test Sig. Entscheidung
: Test : 1 Die Verteilung von Mann-Whitney-1-Test bei 818 llhypothese beibehalten
c ¢ : prOben ! Yeranderung_Alkoholwert ist unabhangigen Stichproben

WS 19/20 Bernd Josef Leisen (M. A.) -12 -
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Beispiel Hypothesentest: X nominal = Y metrisch
4d. Multivariate Analyse in der linearen Regression

mersitﬁt Vechta

University of Vechta

B7
aia]
BS
/0
ral
72
73
74
75
iz
7

4d. Bleibt/Wird der Unterschied/Zusammenhang statistisch signifikant, wenn wir auf andere relevante
Einflussfaktoren kontrollieren?

Technische Umsetzung in SPSS: Lineare Regression

stics
Transformieren  Analysieren  Grafik Exiras  Erweiterungen  Fenster  Hilfe

—u (B Berichte L =

u B ) (@
- Deskriptive Statistiken » — _
|1 Bayessche Statistik » leschriftung | We
Nume Tapellen 3 Ohne
Numel yittohwerte vergleichen > Ohne
e Allgemeines lineares Modell e
Nume Ohne

Verallgemeinerte lineare Modelle 2
) MNume ) Ohne
Gemischte Modelle 4
Nume S N Chne
arrelation

Mume - Dibn

. Nume Regression b | [E automatische lineare Modellierung...

i | 2 ;
Nume Loglinear m Linear..
Fairhd Meuronale Netze b [ viranannacenna
P
REGRESSION

MOORIGIN

VWO LI/ZV

IMISSING LISTWISE
JSTATISTICS COEFF OUTS R ANOVA
JCRITERIA=PIN(.05) POUT(.10)

/DEFENDEMNT Veranderung_Alkoholwert
METHOD=ENTER Feedback_mit_und_ohne_Bonus duration_of_stay_min age size weight gender student.

In den Synthax einfligen,
Code und ausfiihren

G Lineare Regression

abhdngige Variable:

“Verdanderung Alkohollevel

]

&k Auszahlungscodes
f personid

f groupid
&)\bmupsize

&5 Treatment [treaf]
ﬁ Messung

ﬁ BACMessungl_qg...
& BACMessungi_all
af Messung2

f BACMessungZ_qg..
& BACMessung2_all
&b selected

f accuracy_Messu...
& accuracy_Messu...
ﬁ accuracy_Messu...
ﬁ accuracy_Messu...
ﬁ accuracy_Messu...
ef accuracy_Messu...
&4 setting

gﬁ duration_of_time
& duration_of_stay...
g@ Started_pre

&k Interviewer

Py Qe gy

r Block 1wvon 1

Abhangige Variable:

- T§ Veranderung_Alkoholwert

Diagramme...

Unabhdngige Variable(n):

Speichern...

QOptionen...

&) Feedback erhalten (mit oder chne Bon. .

47 duration_of_stay_min
& age
& size
ﬁ weight
&5 Geschlecht [gender]
&5 student

A
Kontrollvariablen

Ll

Bootstrap...

Unabhdéngige Variable:
Live-Gruppen-Feedback

Methode:

Einschluss ~

&5 groupdaysdrinking
A T

Auswahlvariable;

Fallbeschriftungen:

WLS-Gewichtunag:

o |

[ ok

[ Einfiigen

| zuriicksetzen | | Abbrechen ||  Hife |

—

pernu yusef Leisen (M. A.)
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Beispiel Hypothesentest: X nominal - Y metrisch V
4d. Multivariate Analyse in der linearen Regression e

Modellzusammenfassung

Standardfehle

Koeffizienten®

Standardisiert

Micht standardisiere g
Koefiizienten Koefiizienten
Regressions
Maodell koeffizientB St -Fehler Beta T

Kaorrigieres rdes
Madall R F-Qwuadra R-Quadrat Schatzers
’. a
1 382 148\ 126 ) 40300
a. Einfluftvariablen : (Konstante), ent, Fee ck erhalten

(it oder ohne Bonus), size, duration_of_stay_min, age,
weight, Geschlecht

Modellgiite interpretieren:

Das Regressionsmodell mit allen
unabhangigen Variablen erklart 12,9%
der Streuung der abhangigen Variable
,Veranderung des Alkoholwertes”

1 (Konstante)

Feedhack erhalten (mit
oder ohne Bonus)

-1,240 552 -2,245

054 -.050 -1,009

duration_of_stay_min o2 Ru]u]y]

age -,001
gize 0a7
weight oo
Geschlecht 028
student =070

a. Abhanoige Variahle: Veranderung_Alkoholwert

Einflussstdrke und Signifikanz des Einfluss von X interpreti
Personen mit Feedback haben im Durchschnitt einen um 0,055
geringeren Anstieg des Alkohollevels, wenn wir auf andere
relevante Variablen kontrollieren.
Der Einfluss des Feedbacks ist mit einem p-Wert b von 0.313
nicht signifikant (p>=0.1)

WS 19/20
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Beispiel — Hypothese: X metrisch - Y metrisch
Skalenniveau-Kombination von X und Y feststellen

mersitﬁt Vechta

H1: Je mehr Zeit, Personen aul3erhalb ihrer

Peergruppe verbringen, desto geringer ist |hr revmter
Anstieg des Atemalkoholwerts von Messungl
zu Messung?2 als Individuen, die kein Feedback
(TO, treat = 0) erhalten. ;,‘“““g{

Kategrial X Kategrial __, Y
. . . . (Nominalskala) = ——{— ’/fW (Intervall- und Verhiltnisskala)
Abhangige Variable Y = Anstieg des . v
Atemalkoholwerts (diffBAC) - metrisches
S k al enn |V eau Y.numinalfurdinal Y no.minal/.m‘dinal Y metl'i.s::h Y tri.sch
X_[ nominal/ordinal )_(1 mefrisch X_[ nominal Xl metrisch
Unabhangige X = %Zeit auRerhalb der S - o
’ . ’ Kreuztabelle Sueudlagra@me, Mittelwertvergleich Streudiagramm
Peergruppe — metrisches Skalenniveau L= _ e A | |
. @ ez = [ = [ = i
Kontrollvariablen K: Aufenthaltsdauer >~ T 1] T =Sk
(duration_of_stay_min) - metrisch, Alter (age) &y vl N
- metrisch, Geschlecht (gender) = nominal, b R | koefticn ()
) . \ . p gln]mmﬂﬂ'elﬂﬁﬂn €1 Kombination ordina. L‘le. 1sch Spearmans Speaﬂnaﬂnsl Rank
Gewicht (weight) = metrisch, ——— Rankorelation Conslaton
| Chi*Unabhingigkeitstest | parametrisch | Nicht parametrisch | [ parametrisch N;cr::n emm
Fisher-Exakt-Test (2x2 , 2::::; tTest :‘e a;:nwhntney»u- , : t-Test f—test
C. Tabellen mit kleiner Stichprobe) E :llehralsz einfaktonelle Kruskal-WallisTest E i ;s:rreslc;:lsons- ‘ iﬁi@l’f‘]@ﬂ[‘é
3 (nicht parametrisch) i Stichproben | Varianzanalyse ol koeffizient |
. {0 O i 1
d. Logistische Regression

| Lineare Regression |

WS 19/20 Bernd Josef Leisen (M. A.)

-15 -


http://www.uni-vechta.de/dienstleistungsmanagement/home/

Beispiel — Hypothese: X metrisch-> Y metrisch
4a. Optische Inspektion mittels Streudiagramm

Universitat Vechta
University of Vechta

Y metrisch

XJ metrisch

7

Streudiagramin

S
isformieren  Analysieren  Grafik Extras  Erweiterungen  Fenster Hilfe
% % i) Diagrammerstellung...
Auswahl der Diagrammtafelvoriage... L -
Typ Bre ]

Zeicheﬁfolge
Numerisch
Numerisch
Numerisch
Numerisch
Numerisch
Numerisch

- - W W o0

32
21

Eﬁ Weibull-Diagramm...
3 Untergruppen vergleichen
Ed Regressionsvariablendiagramme

Klassische Dialogfelder

0 Treatment
2
15

@ Auswahl der Diagrammtafelvorlage

. Detilen Thel Optonen

@ Natiirlich © Name © Typ
[@ ra=tarimm.
&b snack
.& peergrouptimeinperc
f nonpeergrouptime

dinkingoverts_receivedbypeers

&b dinkingoverts_receivedbyather
& dinkingoverts_received_complete
&3 drinkingoverts_gender
&3 dinkingoverts_givetopeers
&) dinkingaoverts_givetoothers
f dinkingoverts_give_complete
&b weitereriVeg
& post_gBAC_own
& post_gBAC_peers

& post_gBAC_all

V76
& Veranderung_Alkoholwert

e

|

&3 Feedback erhalten {mit oder ohne Bonus

Ep.
10

L
-l

2 F

3D-Dichte

3D-Histogramm

Hilfe

Pearsons Korrelations- S Klagsieres Koordinaten Linie
koeffizi 1 r Streudiagramm auf einer
oethizient (I') Visualisierung von: BEZIIEEE
Spearmans Rank | Veranderung_Alkoholwert
Correlation nonpeergrouptime
{1 A% R
"parametrisch | Nicht : | b
: parametrisch | | NP AN
: t-Test t-test ' Streudiagramm-—
" P " Matrix
' earson.s Spearmanns (SPLOM)
1 Korrelations- | roh ' _
i i i || Auswertung: >
 koeffizient | :
'
[ ok || Einfigen ||zuriicksetzen|| Abbrechen ||
WS 19/20 Bernd Josef Leisen (M. A.) -16 -
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Beispiel — Hypothese: X metrisch-> Y metrisch
4a. Optische Inspektion mittels Streudiagramm

mersitﬁt Vechta

University of Vechta

Y metrisch

100 TR L o
;. o
XJ metrisch o oo 000 O o
{ } a0 O 0o @o o o
o
Streudiagramm o o o OomO 0O
E 0
Al
. 2 60 O oo 0 O O
1= - = 0 O ODDIDCED o
e o 40 © ©O00om G O
J L S
o
. | =
Pearsons Korrelations- e 2 oe] Enly pz e
. o o
o
koeffizient (r) 20- OEMBUNTOHED O 00 00
Spearmans Rank (o7sls] o O
Correlation 0 @ O0DONEECIDGE 0D O oo
M O
__________ S ee— @ o0 o
| parametrisch | Nicht '3'1_00 o < - 2 00
: parametrisch | o ' . ' ' '
TTest t-test - Veranderung_Alkoholwert
, Pearsons spearmanns
| orrelations- | Roh - Ein schwacher Zusammenhang ist zu sehen.
WS 19/20 Bernd Josef Leisen (M. A.) -17-
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Beispiel — Hypothese: X metrisch-> Y metrisch

4b Starke des Zusammenhangs und 4c Signifikanztest

mersitﬁt Vechta

University of Vechta

Y metrisch

XJ metrisch

.

Streudiagramin

Pearsons Korrelations-

koeffizient (1)

Spearmans Rank

=
: ) ) y g Bivariate Korrelationen — Lé
nieren  Analysieren  Grafik Exiras  Erweiterungen  Fenster  Hilfe
- Berichte L4 I+ @® Variablen:
| || - - (8] -
- Deskripfive Statistiken |3 ) = f personid § . Yeranderung_Alkohol...
1 . hrift f groupid g@ onpeergrouptime
| Bayessche Statistik »  JESChnung I ]
Zeiche 0O & groupsize Bootstrap...
Tabellen b &5 Treatment [treat]
Nume Mittelwerte vergleichen » 0 & Wessung1
H— Allgemeines lineares Modell 2 0 & BACMessung1_gr...
Nume: ) . 0 f BACMessungt_all
Verallgemeinerte lineare Modelle b & Messung
xume Gemischte Modelle 3 E? A& BarMegsinn? ar [T
ume
N Karrelation * | [ Bivariat -Mnskoemﬂenten
ume = !
i 13 . Pearson [ EendaII-Tau-b/Iﬂ Spearman
Nume Rearession I Partiell... u:> /
i }
Nume Loglinear [ Distanzen r Test auf Signifikanz
MNeuronale Netze ¢ - A
EX Kanonische Korrelation @ Zweiseitig Elnseltlg/
Klassifizieren 2

MNume
Nume

[+ Signifikante Korrelation/en markieren
[ o | Einfiigen || Zupiicksetzen | [ Aobrechen ||

Hie |

Correlation In den Synthax einfligen,
[ . . . Cod ih

paramatrieh | NERE 7 Abhingige Variable Y = Anstieg des Atemalkoholwerts 07 Und ausfihren
— f‘:’a't“‘*t”sc*‘: (diffBAC) = metrisches Skalenniveau
. - - es ! o0 . .
| Pearsons | spearmanns ! Unabhadngige X = %Zeit auBerhalb der Peergruppe —
' Korrelations- | Roh : tri h Sk | .
loeffzent | metrisches Skalenniveau
WS 19/20 Bernd Josef Leisen (M. A.) -18 -
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Beispiel — Hypothese: X metrisch-> Y metrisch V
4b Zusammenhangsstarke und 4c Signifikanz e

= Nichtparametrische Korrelationen

Y metrisch
. Korrelationen
XJ metrisch .
Veranderung  nonpeergrou

_Alkoholwert plime
<} Spearman-Rho  Yerdnderung_Alkoholwert  Korrelationskoeffizient 1,000 *
Streudiagramin Sig. (2-seitig) :
[+ 434 an
nonpeergrouptime Korrelationskoeffizient ,145’"= 1,000
Sig. (2-seitig) 005 .
e 8 N an 385
C Lt * Die Korrelation ist auf dem 0,01 Miveau signifikant (zweiseitig). Interpretation von r nach Cohen (1988)
JL
Pearsons Korrelations- 4b Wie stark ist der Zusammenhang/Unterschied? kleiner Effekt Il =10
koeffizient (r) Korrelationskoeffizient r=0.145 zeigt einen schwach positiven : _
Spearmans Rank mittlerer Effekt Irl=.30
Correlation Zusammenhang
__________ {' S groBer Effekt |r] =.50
. parametrisch | Nicht 1 . o
: - parametrisch 4c Ist der Zusammenhang/Unterschied statistisch
+ t-Test t-test ; . g . g . )
! pesrsons sps:rmanns . signifikant? Signifikanzniveaus:
, Fearsons | Spearmanns B . o ”
' Korrelations- | Roh : _ p <= 0.1 - statistisch schwach signifikant
| koeffizient | P-Wert = 0.005 - Der Zusammenhang ist hoch p <= 0.05 = statistisch signifikant **

signifikant mit einem p-Wert von 0.005 (p<=0.01) 0 <= 0.01 - statistisch stark signifikant ***

WS 19/20 Bernd Josef Leisen (M. A.) -19 -
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Beispiel — Hypothese: X metrisch-> Y metrisch
4d. Multivariate Analyse in der linearen Regression

mersitﬁt Vechta

University of Vechta

.:;,E"J Lineare Regression o Ii 142 P |
143 "J|REGRESSION
Abhangige Variable: 144 -':f'v'HSSH'-JG LISTWISE
; R e <] - |_§ Veranderung_Alkoholwert | = 145 -'.ST;&.TISTICS COEFF OUTS R ANOWVA
pre_gBAC_all 145 ICRITERIA=PIN(.05) POUT(.10)
& alreggy_panicpat... Block 1von 1 147 MOORIGIN
@4 participated wher.. £ 148 [DEPEMDEMNT Veranderung_Alkohalwert
43 STARTED_post o _ 149 (| /METHOD=ENTER nonpeergrouptime duration_of_stay_min age size weight gender student.
&4 Interviewer [Interv... Unabhangige Variable(n): = T
&5 fun & nonpeergrouptime
&5 timelastdrink & duration_of_stay_min
&5 lastdrink & age
o snack & =128 Modellzusammenfassung
& peergrouptimein... & weight

g@ nonpeergrouptime

& Geschlecht [gender]

Standardfehle

4 K arrii '
- student corrigiertes rdes
% ?n?ngwerﬂts_re... & Modell R R-Cuadrat R-Cuadrat Schaters
inkingoverts_re...
& dinkingoverts_re... 1 3777 142 124 39884

&5 drinkingoverts_g...
&5 dinkingoverts_giv...
&5 dinkingoverts_giv...
ﬁ dinkingoverts_giv...

a. Binfluftvariablen : (Konstante), student, nonpeergrouptime,
duration_of_stay_min, Geschlecht, age, weight, size

Einschluss =

Methode:

Auswahlvariablg:

?g’j:fr;;fggnwn | | Das Regressionsmodell mit allen
& post_gBAC_peers - |FE'”“ESE””““”‘-]E”3 | unabhangigen Variablen erklart 12,4%
t_gBAC_all . . .
ﬁﬂiz‘g - LS. Gewicping der Streuung der abhingigen Variable
& Feedvackerhalte.. [v] | | | | ,Veranderung des Alkoholwertes”
| ok || Einfugen ||Zzuriicksetzen || Abbrechen |[  Hife |
WS 19/20 Bernd Josef Leisen (M. A.) - 20 -
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Beispiel — Hypothese: X metrisch—-> Y metrisch V

University of Vechta

4d) Ist der Einfluss der Non-Peer-Group-Time Y auf X die Alkoholveranderung signifikant, wenn wir
gleichzeitig auf andere relevante Einflussgré3en kontrollieren?

Koeffizienten® Interpreation
Standardisiert
Micht standardisierte ]
Koeffizienten Koeffizienten Stdrke des Einﬂusses: b=0.001
Fegressions ey e . . . .
Modell koeffizients  Std-Fehler Beta / Mit jedem % der Zeit, das eine Person zusatzlich
1 (Konstantz) 981 567 1,731 084 aullerhalb seiner Peergruppe verbringt steigt
Al el { 001 001 L YT der Alkoholzuwachs um 0.001 Promille, wenn
duration_of_stay_min 002 000 A22 6,042 . . .
20 002 003 131 | 608 wir auf andere relevante Variablen kontrollieren.
Size 008 003 114 14596 136
weight 001 ,002 051 740 460 Signifikanz des Einflusses: p=0.0452
Geschlecht 009 063 011 150 891 - . . . .
Student 081 049 060 | mer | g6 Der Einfluss Non-Peergroup-Time ist somit mit
a. Abhangige Variahble: Verdnderung_Alkoholwert einem p—Wert b von 0.452 nicht statistisch

signifikant (p>=0.1)

WS 19/20 Bernd Josef Leisen (M. A.) -21-
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Beispiel — Hypothese: X nominal-> Y nominal

mersitﬁt Vechta

University of Vechta

Beispiel Datensatz Teilgruppe3 — Follow-Up-Survey

H1: Personen, die Feedback zum Alkoholkonsum in allen Gruppen auf der Party (T2)
erhalten, fordern haufiger Informationen zur Alkoholpravention im Follow-Up-Survey an.

Auswahl
relevanter
Variablen

Zuordnung
Skalenniveau

Kategorial Kategorial Metrisch
(Ordinalskala)

{Nominalskala) (Intervall- und Verhiltnisskala)

Abhéangige Variable Y = Informationen zur Alkoholpravention > nominales Skalenniveau
Unabhangige X = Feedback zum Alkoholkonsum in

allen Gruppen auf der Party (T2) —> nominales Skalenniveau

c.

Y nominal/ordinal

X_] nominal/ordinal

J L
’ Kreuztabelle ‘
e
Gt
wedich ramih [

nderadPoonge 1 j 4

Pk ! 1 f
et 2 i

2

Chi?, Cramers V

bei zwei ordninalen Variablen:
Spermans rank correlation

E— 2y
- Chi*>-Unabhéngigkeitstest

Fisher-Exakt-Test (2x2
Tabellen mit kleiner Stichprobe)

(nicht parametrisch)

WS 19/20 Bernd Josef Leisen (M. A.)

-22 -


http://www.uni-vechta.de/dienstleistungsmanagement/home/

Beispiel — Hypothese: X nominal-> Y nominal

Vorbereitung: Falle selektieren

mersitﬁt Vechta

University of Vechta

- Variable im Datensatz ,Treatment*

Personen, die kein Feedback erhalten haben

- Variable im Datensatz ,Treatment” = 0

Wir haben 4 Treatmentgruppen - Auspragungen der Variable ,Treatment® im Datensatz
0 = kein Feedback, 1 =
Wir wollen aber nur 2 Treatmentgruppen miteinander vergleichen!

Individualfeedback, 2 = Gruppenfeedback, 3 = Gesamtfeedback

Personen, die Feedback zum Alkoholkonsum in allen Gruppen auf der Party (T2) erhalten

Analysieren

Grafik Extras

s_—Erwajferungen  Fenster  Hilfe

g%@ ] %E)Jcﬂ O‘

',) Fille auswihlen

f Gruppen_ID
& Personen_ID
& duration

&b Event

&b Treatment
&b Wunsch_Inform..

& 10
&2
&1
&6
& s
& 20
& 22
&2
& 2
& s
& v_30

&b Teilnahme Kurz...

&b Ausgaben fir Alk...

-

Auswahlen

© Alle Falle
@ Falls Bedingung zuirifit

Treatment=0 | Treatment=2
@ Zufallsstichprobe

(@) Nach Zeit- oder Fallbereich

@ Filtervariable verwenden:

>

Ausgabe

@ Nicht ausgewahlte Falle filtern

@ Ausgewihlte Falle in neues Dataset kopieren

@) Nicht ausgewahlte Falle 1§schen

Aktueller Status: Falle nicht filtern

[ o

][ Einfligen ][Zumckseizen][ Abbrechen ][

Hilfe

]

4 @ Falle auswahlen: Falls

i

& Gruppen_ID

&) Personen_|D
&) duration

9‘3 Auszahlungscode
&3 Event
%Teilnahme Kurz
&3 Treatment

&3 ‘Wunsch_Inform
&3 Ausgaben fiir Alk
& v 10

&1z

& v_1a

& v_16

& 18

& v_20

& v 22

& 24

& v_26

& v_28

& 30

& 32

&34

-~ G | Treatment=0 | Treatment=2

a

F

Ldschen

a3an
3373
EEEEE

37313

Funktionsgruppe:

Alle

Arithmetisch
Werteilungsfunktionen
Umwandlung

Aktuelles Datum/aktuelle Uhi

Datumsarithmetik

-

[ ——

Funktionen und Sondervariablen:

[ Weiter ][Ahbrechen][

Hilfe |

In den Synthax einfligen und ausfiihren
Alle Personen aus Treatment 1 und 0 werden
dann gestrichen

USE ALL.

COMPUTE filter_%=(Treatment=0 | Treatment=2).

VARIABLE LABELS filter_% Treatment=0 | Treatment=2 (FILTER).
VALUE LABELS filter_3% 0 Mot Selected” 1 "Selected’.

FORMATS filter_% (f1.0).

FILTER BY filter_%.

EXECUTE)

=)

-23-
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Beispiel — Hypothese: X nominal-> Y nominal V
Kreuztabelle erstellen ol

- _ Unabhangige Variable X Feedback Abhdngige Variable Informationen zur
Y nominal/ordinal . .. . . .
zum Alkoholkonsum in allen Alkoholpréivention Y in die Spalten der
Xj nominal/ordinal Gruppen auf der Party (T2) in die Kreuztabelle
— Zeile der Kreuztabelle B
< 7 @;;“I:Euztabellen B "y T - y T " I._I”EE“] "\.",-'I Kreuztabellen: Statistik @1
’ Kreuztabelle ‘ Zeile(n): X] > [+ Chi-Quadrat [] Korrelationen
. g PG;l::g:zn_IEl)D - - &5 Treatment [Treatment] | Naminal Ordinal
a. & auration [ Kontingenzkoefizient | | L] Gamma
« wwﬁm & AE;;Tungsmde Spatten: \Z [ Phi und Cramer-V' [] Somers-d
@ 3 : L] & Event L& Alkoholbezogene Informatio [[] Lambda [T Kendall-Tau-b
[ Ptoge f } 4 %:gr;aar;;”:r?‘“m;s:zlg:ng?_rre”;]"' ol [T Wnsicherheitskoeffizient [ Kendall-Tau-c
[ R f - -
- &0 L —Schicnt 1 von 1 Morminal beziiglich Intervall | 7] Kappa
et ? 3 Y y i
B / [ gta [ Risiko
{} /1 fu:‘m [] McMemar
& 18 — -,
| Chi2, Cramers V |// @20 [T Cochran- und Mantel-Haenszel-Statistik
b bei zwei ordninalen Variablen: é; -2 id
. ] . F weiter ]| Abbrechen || Hilie
Spermans rank correlation _ ) _
[¥ Gruppierte Balkendiagramme anzeigen
! | [7] Keine Tabellen
E """" T ] “““'_ """"" [ OK ][ Einfiigen ][Zugﬂckseuen][ Abbrechen ][ Hilfe: ] . . .5
- Chi>-Unabhingigkeitstest — — . —— ) Signifikanzwerte werden zum Chi
Fisher-Exakt-Test (2x2 automatisch ausgegeben
C. Tabellen mit kleiner Stichprobe) »Technische Umsetzung in SPSS:
(nicht parametrisch) a) Wahlen Sie die Befehlsfolge ,, Analysieren®, ,Deskriptive Statistiken“—> ,Kreuztabellen...”. Es 6ffnet sich
die Dialogbox , Kreuztabellen”
b) Wahlen Sie aus der Variablenliste die Zeilenvariable aus, und tGbertragen Sie diese in das Feld ,Zeilen”,
WS 19/20 Ubertragen Sie die Spaltenvariable in das Feld ,Spalten”
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Beispiel — Hypothese: X nominal-> Y nominal V

Kreuztabelle erstellen

University of Vechta

Y nominal/ordinal

X_] nominal/ordinal

S

.

c.

’ Kreuztabelle ‘
ki
et
wedich ramih Gesat
[l Py ¥ i
Pk ! 1: 1
fesr ) 1

s
| Chi?, Cramers V %

bei zwei ordninalen Variablen:
Spermans rank correlation

R =y
- Chi*-Unabhingigkeitstest

Fisher-Exakt-Test (2x2
Tabellen mit kleiner Stichprobe)

(nicht parametrisch)

Unabhangige Variable X Feedback Abhdngige Variable Informationen zur
zum Alkoholkonsum in allen Alkoholprdvention Y in die Spalten der
Gruppen auf der Party (T2) in die Kreuztabelle

;ﬂgile der Kreuztabgllcle

Le T PSR T IR TR 11

@ Kreuztabellen

[ =
G2 Kreuztabellen: Zellen anzeigen

Zeile(n): N

Haufigkeiten Z-Test

& Gruppen_ID

& w20
& v 22

& Personen_ID

5 |:.{ Begbachtet I [[] Spaltenanteile vergleichen
B

= &5 Treatment [Treatment] |
»

f duration | Kleine Werte fur Haufigkeiten ausblenden

&4 Auszahlungscode Spalten: ﬂ

& Event ezogene Informationen a...

&b Teilnahme Kurzbefragung? [Teiln... g .Pro:ent-verte Residuen

&% Ausgaben fir Alkohol an typische— | Lelenwelet Nicht standardisiert

&0 Schicht 1 von 1 ¥|Spaltenweise | | | Standardisiert

& || Gesamisumme Angepasst standardisien
1 v_14

&y 18 B SpaltenprOZE nte Nicht ganzzahlige Gewichtungen
/"V\,}g/» auswdihlen ® Apzahl in den Zellen runden (O Fallgewichtungen runden

© Anzah| in den Zellen kirzen O Fallgewichiungen kirzen
© Keine Anpassungen

-

[¥ Gruppierte Balkendiagramme anzeigen
[7] Keine Tabellen

= | Weiter |[Mbred|an Hilfe

[

OK l” Einfiigen ”thg’.ickseizen” Abbrechen ”

WS 19/20

TOmE nj T
44 CROSSTABS
45 [TABLES=Treatment BY Wunsch_Informationen
45 [FORMAT=AVALLUE TABLES ) . . .
47 /STATISTICS=CHISQ PHI ——— Inden Synthax einfiigen, Code fiir die
45 [CELLS=COUNT COLUMM w . .
49 /COUNT ROUND CELL Kreuztabelle (Crosstabs”) markieren und hier
g? BARCHART. GUSfUhren



http://www.uni-vechta.de/dienstleistungsmanagement/home/

Beispiel — Hypothese: X nominal-> Y nominal
4a) visuelle Inspektion in der Kreuztabelle

mersitﬁt Vechta

University of Vechta

Y nominal/ordinal

XJ nominal/ordinal

H1: Personen, die Feedback zum Alkoholkonsum in allen Gruppen auf der
Party (T2) erhalten, fordern hdufiger Informationen zur Alkoholprédvention

im Follow-Up-Survey an.

<z
’ Kreuztabelle ‘ Ergebnisse in SPSS interpretieren
a. — 4a. Ist ein Unterschied zwischen Personen mit und ohne Feedback zu sehen?
webich | réwich Cosat Feedback erhalten?
@ Sudisah  Phoge fé } 4 Kein Feedback | Feedback zum Gesamt
Physk § 1 1 Gruppenkonsum
st —_ D ) 301 Praventionsinfos | Anzahl 2 2 4
{} abgerufen
] . % innerhalb 11,76% 10,53% 11,10%
Chi?, Cramers V Infos Feedback
b. bei zwei ordninalen Variablen: abgerufen? Infos nicht Anzahl / 15 17 32
Spermans rank correlation abgerufen
% innerhalb 88,34% 89,47% 88,90%
__________________ {} Feedback \—/
" Chi>-Unabhingigkeitstest Anzahl
| Gesamt % innerhalb 17 19 36
Fisher-Exakt_Test (2x2 Feedback 100% 100% 100%
C. Tabellen mit kleiner Stichprobe) . . .
b . Von allen Personen, die kein Feedback erhalten haben, haben 2 bzw. 11,76% die
(nicht parametrisch) Alkoholpraventionsinformationen abgerufen. Bei den Personen mit Feedback zum
Gruppenkonsum waren es mit 10,53% leicht weniger. = Ein schwacher Unterschied ist
also zu sehen
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Beispiel — Hypothese: X nominal-> Y nominal V
4b) Zusammenhangsstarke und 4c) Signifikanztest O

H1: Personen, die Feedback zum Alkoholkonsum in allen Gruppen auf der
Party (T2) erhalten, fordern hdufiger Informationen zur Alkoholprédvention
im Follow-Up-Survey an.

Y nominal/ordinal

XJ nominal/ordinal
<I7 - - - .

’ Kreuztabelle Ergebnisse in SPSS intepretieren

CramersV=0.02: Der Zusammenhang ist sehr

: = b. Wie stark ist d hang? it ei
a. pore . Wie stark ist der Zusammenhang” schwach mit einem Cramers V Wert nahe 0
T wedich rénich (esamt Interpretation von Crameér's V nach Cohen (1988), zitiert nach Ellis (2010)
& [idisteh - Pyoge f B F Symmetrische MaRe Vleiner Effekt V_01
s \ ! o Maheru mittlerer Effekt V=03
Gasart 0 3 q ajge
Wert Signifikanz groBer Effekt V=05
<} MNominal- bzgl. Phi -020 906
. ] oy Nominalmap :
Chi?, Cramers V 906 Unter der Annahme der Nullhypothese (kein
b . bei zwei ordninalen Variablen: Anzahl der galtigen Falle 36 Zusammenhang zwischen Informationsanforderung und
Spermans rank correlation Gruppenfeedback ) ist die Wahrscheinlichkeit eine
Chi-Quadrat-Tests solche Stichprobe mit CramersV-Wert von 0.014 +&Chi?-
{} Asymptatisch Exakte 5 Wert von 0.14 zufillig zu ziehen 90,6%. = das iiber 10%
T T A o @ Signifikanz - Signifikanz (2" Signifikanz (1- (p>0.1) und somit zu hoch, um die Nullhypothese zu
i Chlz—UnabhﬁnglgkeltSteSt Wert df (zZweiseitia) Ta) seitig) verwerfen
Chi-Quadrat nach 0142 1 906
- Fisher-Exakt-Test (2x2 Fearson
C. i . e ( ‘ Kaontinuitatskarrektur® 000 1 1,000 P-Wert fiir den Chi’>-Unabhingigkeitstest
. Tabellen mit kleiner Stichprobe) Likalihood-Quatient 014 ] 906 p > 0.1 = nicht statistisch signifikant >
(nicht parametrisch) Exakter Test nach Fisher 1,000 655 Nullhypothese muss beibehalten werden
Zusammenhang linear- 014 1 07
mit-linear p <= 0.1 -> statistisch schwach signifikant *
Anzahl der gltigen Falle 36 p <= 0.05 - statistisch signifikant **
a. 2 Zellen (50,0%) haben eine erwartete Haufigkeit kleiner 5. Die minimale erwartete Haufigkeit p <= 0.01 = statistisch stark signifikant %k %
WS 19/20 ist1,89. .
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Beispiel — Hypothese: X nominal-> Y nominal
4d. Multivariate Analyse in der logistischen Regression

4d) Bleibt/Wird der Zusammenhang zwischen Feedback zum Alkohalkonsum in allen Gruppen auf der Party
(T2) und Informationen zur Alkoholpravention signifikant, wenn auf Kontrollvariablen kontrolliert wird?

Universitat Vechta

University of Vechta

Umsetzung einer logitischen Regression in SP
[ e e et

2=

% Logistische Regression

Transformieren  Analysieren  Grafik Extras  Ausfihren  Tools  Erweiterungen  Fenster  Hilfe
ffﬂ % Berichte y Abhangige v}we:
mm— b S o - & Gruppeq_ID = & Wunsch_Informationen | | ;
esDataset Datag  Bayessche Stafistik % & Personen) ~ Block 1°von 1
Tabellen ’ & duration Optionen.
Mittelwerte vergleichen » &4 Auszahlungscode -
Allgemeines lineares Modell » &) Event Kovariaten:
Verallgemeinerte lineare Modelle » &b Teilnahme Kurz.. Gruppenfeedback I Bootstrap...
s Gemischte Modelle » &) Treatment [Treat.. = I
COMPUTE Grupy : Ausgaben fir Alk...
EXECUTE. Korrelation ’ ;g v 15 AusgabenfiirAlkoholantypische... K t // . b/
Regression " | [E Automatische lineare Modellierung... & v 12 ontrollvariabien
) < : _ o ..
Loglinear [ Linear... &4 hlnzu_fugen
Neuronale Netze r [ Kurvenanpassung... &y 16 = -
Kiassifizieren > — Methode: |E|nschluss |
DATASET ACTI\ g A Partielle kleingte Quadrate... & 18
DESCRIPTIVES Dimensionsreduktion . ]
‘ FIVES I3 inar logistisch.. & v 20 Auswahlvariable:
ISTATISTICS=N Skala » ‘g@ v 29 ) | |
Nicht parametrische Tests | Il Mumnomial logistisch... &y o4 hd
Ordinal...
CROSSTABS Vorhersage » — = .
: OK Einfiigen uriicksetzen Abbrechen Hilfe
[TABLES=Treat Uberleben » | B provit. _ [ = ] [ ] [ ]
/FORMAT=AVA " yehrfachantworten » | [ Nicntlinear...
/CELLS=COUN 2 -
/COUNT ROUN Analyse fehlender Werte... [ Gewichtungsschatzung...
/BARCHART Multiple Imputation » | [ zweistufige kieinste Quadrate... A0
Komplexe Stichproben * | & Quanti... a1 LOGISTIC REGRESSION VARIABLES Wunsch_Informationen
&5 simulation... Optimale Skalierung (CATREG)... 52 .-'_l'ﬂETHOD:ENTER Gruppenfeedback Nettoeinkommen AusgabenfirAlkoholantypischemAbend
Qualitatskontrolle R a3 [CRITERIA=PIN{.05) POUT(.10) ITERATE(20) CUT(.5).
od
Raumliche und temporale Modellierung... \ . pe ..
USE ALL SR : In den Synthax einfligen, Code und ausflihren
COMPUTE filter_ =

V/ADIARI E I ARFI C filtar € Trantmant—N | Trantmant—2 (Ell TEDY
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Beispiel — Hypothese: X nominal-> Y nominal
4d. Multivariate Analyse in der logistischen Regression

mersitﬁt Vechta

University of Vechta

4d) Bleibt/Wird der Zusammenhang zwischen Feedback zum Alkoholkonsum in allen Gruppen auf der Party
(T2) und Informationen zur Alkoholpravention signifikant, wenn auf Kontrollvariablen kontrolliert wird?

Interpretation einer binar-logitischen Regression in SPSS

Modellzusammenfassung

-2 Log- Cox & 3nell Magelkerkes
Sehritt Likelihood RF-Qyadrat E-Quyadrat /
1 20,272° 104 191

a. Schatzung beendet bei Ite T T o e

die Parameterschatzer sich um weniger als 001
anderten.

Interpretation Pseudo r? = Werte zwischen 0 und 1

1 = perfekte Anpassung des Modell/hohe Erkldrungskraft

0 = gar keine Erklérungskraft des Regressionsmodell fiir die VVorhersage von
Y 2 keine Verbesserung zur Vorhersage ohne Variablen

Interpretation: Pseudo-r? von 0.1 und 0.191

—> Das Modell zur Vorhersage von Informationen zur Alkoholpréivention
mit den drei Variablen hat eine héhere Erkldrungskraft als das Null-
Modell ohne Variablen

-2 Mittelmdfige Erkldrungskraft/Anpassungsglite

Variablen in der Gleichung

Regressionskoeffizient hat ein positives
Vorzeichen =2 Gruppenfeedback erhéht die

Regressions  Standardfehle Wahrscheinlichkeit, Prdventionsinformationen im
koeffizients : :
oemEEn ' Survey aufzurufen.
Schiitt 1% Gruppenfeadhack I 37 | 1142 s 1
Netioginkommen 000 002 024 ! Unter der Annahme der Nullhypothese (=kein Zusammenhang
Ausgaben fir Alkohol an -,094 073 1,630 1 isch dback d . <llia ei
typlschem Abend zwischen Feedback du Informationsaufrufung) zufillig eine
Konstante -113 1,365 060 1 207 77 Verteilung mit Koeffizienten von 0.137 und Standardfehler von
a.In Schritt 1 eingegebene Variablen: Gruppenfeedback, Mettoeinkommen, Ausgaken fir Alkohol an typischem 1.142 ZUfinden betrdgt 90,4% - Das ist liber 10% und somit ist
Abend. der Einfluss des Gruppenfeedbacks nicht statistische signifikant.
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